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Problème du transfert

Données d’un certain type

Peuvent-elles aider  
 pour apprendre sur  

d’autres données
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Modèle de Markov 
caché auto-organisé

Continues

Binaires,catégorielles, 
mixtes 

APPRENTISSAGE NON SUPERVISÉ (M. LEBBAH, H. AZZAG)

16

Topologie incrémentale

Visualisation

Clustering

Data stream



BIG DATA ET APPRENTISSAGE MASSIVEMENT DISTRIBUÉ 
(M. LEBBAH, H. AZZAG, D. BOUTHINON)

17

Image originale 
 481x321

Image à 43 clusters 
 200 blocs 
 20 min (4 cœurs) 
 4 min (20 cœurs) 

La même qualité d’image est 
obtenue en 8h de calcul sous R

Nearest neighbour mean shift clustering (NNMS).

… G-Stream

Version Batch : NNMS
Un projet Big Data (2013-2016)

Visitez ce site 
https://lipn.univ-paris13.fr/bigdata

Bientôt !  
https://github.com/Spark-clustering-
notebook/

https://github.com/Spark-clustering-notebook/


Conclusion / Défis

✤ Nombreux liens avec industriels / laboratoires 

✤ Données hétérogènes - prise en compte du temps, les 
modalités

✤ Visualisation / réduction de dimensions

✤ Algorithmes en ligne et parallèles


